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LA FAO NOS DICE: AGRICULTURA CLIMATICAMENTE INTELIGENTE

Digitalizacion + Agricultura de Precision

son herramientas clave

Ayuda a los agricultores a  Reduce las pérdidas de produccion Ayuda a reducir las
adaptarse al cambio climatico aumentando los ingresos emisiones GEI




WISPA ANAP

International Society of Precision Agriculture

iiiiDefinicion oficialllll 2020

La Agricultura de Precision es una estrategia de gestion que
recoge, procesa y analiza datos temporales, espaciales e
individuales y los combina con otras informaciones para respaldar
las decisiones de manejo de acuerdo con la variabilidad estimada, y
asi mejorar la eficiencia en el uso de recursos, la productividad, la
calidad, la rentabilidad y la sostenibilidad de la produccion agricola.
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Aplicacion de
Insumos Asistida

Advances in Botanical Research
Volume 82, 2017, Pages 83-97

ELSEVIER

Chapter Four - Plant-Plant Communication
Through Common Mycorrhizal Networks

L. Gilbert *, D. Johnson I &

¢Podria llegar a ser posible que el
agricultor no necesitase distribuir los

insumos por su parcela?



El total de
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(Savary et al., 2019).
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INS/GPS (optional)

IP Address:
192.168.1.77 Factory set IP Address:

192.168.1.201

Ethernet
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Power Supply Generacién de modelo
tridimensional del cultivo a
través de camara es




Simoultaneous Localization and Mapping (SLAM)

[image [B, N]: REFLECTIVITY, REFLECTIVITY2
loud [1, 2]: ON, ON
mode [M]: REFLECTIVITY
flags highlight mode[c]: NONE
palette [F]: Ouster Colors
point size [P]: 2
poses [8]: ON
axes [9]: OFF
amera mode [U]: FOLLOW
rame: 11884, sensor ts: 1285.223s
profile: RNG19..RFL8..SIG16..NIR16..DUAL
0S-0-128 v2.0.1 2048x18

sps: 9.2 fps:118.2 playback: 1.8x



‘
\
A %
R
A1
N
! ANV VI
\f .
4 \”' ro.
i v
i
/

%

o
i

0\

| L i
begeS. L S _ .:E_«mm, 7
[ @S e B

"4
ré)

m
<
—d
|
(®))
Im
(7))
o
)
7))
©
| -
hd
(&)
o
Q.
N
| -
Q
Q.
>
L




Obtencion de firma 10 —
espectral mediante " -
sensores hiperespectrales .
206,
5o
0.2

00560 550 600 650 700 750 800 850 900 —
Wavelenght (nm) ‘




Hyperspectral sensing - TRACTOR

PHOSMyCo project



Hyperspectral sensing - TRACTOR

Phytophthora infestans on Potato, Sevilla



Sistema automatizado para detectar alfalfa y estimar el nimero de tallos
por metro cuadrado a partir de imagenes RGB tomadas con iPad en campo.
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Estimacion
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Valor estimado con ANN

Apolo et al., 2020. Agronomy
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Estimacion del rendimiento de alfalfa mediante series temporales de imagenes Landsat 8 y PROBA-V,
combinando indices espectrales y caracteristicas fenoldgicas con distintos algoritmos de machine

learning

Table 3

Spectral vegetation indices used in this study.
SVI Description Reference
SR PNIR/ PRed (Tucker and Sellers, 1986Tucker and Sellers, 1986)
NDVI PNIR — PRed (Tucker and Sellers, 1986Tucker and Sellers, 1986)
PNR + PRed
(a) (b) (c) EVI2 254 PNR ~ PRed (Gitelson et al., 2003Gitelson et al., 2003)
(Pym + 24 % preg +1)
1 . , ; . . . OSAVI 1.16 % PNIR — PRed (Huete et al., 1994Huete et al., 1994)
(PniR + Prea + 0-16)
LsSwi PNR — PswiR (Xiao et al., 2002Xiao et al., 2002)
PNiR T+ Pswir

—A; Yield:7647 kg/ha y v
[~ - B; Yield:9613 kg/ha
0.4 e Yield: 12122 kg/ha
——D; Yield:11795 kg/ha
L L

71 107 144 176 210
Julian Day

(d)

Azadbakht et al., 2022. Remote Sensing
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Flujo de datos
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. Qué fines tiene ANAP?

L N
e Promover la adopcion de la Agricultura de Precision
en Espana

e Promover la conexion de todos los recursos del
sector bajo una misma entidad asociativa

e Fomentar la cooperacion de valor entre los agentes
que  utilizan la Agricultura de Precision, Ia
digitalizacion, las Tecnologias de la Informacion y de la
Comunicacion (TIC) y la tecnologia en general en la
agricultura




Algunos comentarios finales

En los ultimos afnos, se implementaron 105
algoritmos de ML y 17 modelos de ANN para la
proteccion de cultivos de precision, contribuyendo
en diversos grados a los dominios de las
enfermedades de cultivos, las malas hierbas y las
plagas (Front. Plant Sci., 22 de marzo de 2023).

Nuevos tipos de aplicaciones estan en el horizonte,
ofreciendo enfoques mas personalizados y eficaces
para el manejo de plagas.

Probablemente, el Big Data, la fusion de datos, la
inteligencia artificial y la realidad aumentada
estaran a la vanguardia, combinando datos de varios
sensores y plataformas para ofrecer una vision
integral del ecosistema agricola.
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